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Introduction & Existant Idées- Discussion
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Introduction s Existants Idées- Discussion

Streaming

Recommandation Listes de lecture

BMGenre ( Rock, Bl ue:c

B Humeur ( Joi e, Nos't
B Activite ( Sport, Tr a
l Top 100

B A théme («Obamae , ¢é)

Marquer les chansons
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Introduction & Existant Idées- Discussion

Marquage

Méthode Avantages | Inconvénients Exemples
Manuelle Précis Peu
(éditeur) PANDORA
Manuelle Nombreux Incorrect ".
(communauté) Ambigu 00"“""'

SOUNDCLOUD
lost.fm
Automatique Précis Couverture L so
(goQt utilisateurs) — Spotlfy

Automatique Couverture Précis
(marquage automatique) = DEEZEH

Yann Bayle LOI nformati que appliqgu@dkdd”



Introduction & Existant Idées- Discussion

Metriques
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Feature 1

Introduction & Existant Idées- Discussion

Meétrigues
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Yann Bayle

Feature 2

Lol nf or mati que

Maximisation de la
F-Measure
pour les 2 classes

80 % Preécision
80 % Recall

appli qu®eemsd -



Feature 1
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Meétrigues
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Yann Bayle

Feature 2

nNf or mat I

que

Maximisation de la
Précision
pour la classe 2

100 % Preécision
60 % Recall

appli qu®ed -



Introduction s Existants Idées- Discussion

Tache
BAUs el n dOoune base de doni

B [dentifier (et étiqueter) les morceauyui :
B contiennent du chant
B sont purementinstrumentaux

B Definitions
B Voix =Voice
B Chant =Singinyoice
B Chanson = Song
B Morceau (titre, piece ?) instrumental = Instrumenta

Yann Bayle LOI nformati que appli qu®e4d”



Introductiond EXiStant & 1dées- biscussion

Existant

B Ghosalet al. 2013

B 95 % de précision

BBase de donn®es musical e ¢
Be extraits de 30 secondes
B Morceaux inconnus

B 5-folds Crossvalidation

Yann Bayle Lol nformatique appliqu®ed”



Introductiond EXiStant & 1dées- biscussion

Existant

B Gouyonet al.2014
B 3 algorithmes
B Crossvalidation (CV)

B 3 datasets
B CAL500 58 norvocal and 444 vocal {@lds Cv) B Dispochercheurs
B MSD24k (30snippe) 531 nonvocal(3-folds Cv) B Seulementeatures
B MagTag5k 2349 {Blds CV) B Plusdisponible

B Annoté et vérifié a la main

Yann Bayle LOI nf ormati que appl i gu®edsq”



Introductiond EXiStant & 1dées- biscussion

Existant

B AcousticBrainZnon publié)
B 5-folds crossvalidation
B Non reproductible

voice_instrumental

In-house MTG collection
Use: classification into music with voice/instrumental
Size: 1000 track excerpts, 500 per class

Accuracy: 93.800000%

Predicted (%)

instrumental voice Proportion
instrumental 94,20 580 instrumental 50.00 %  Actual (%)
voice 6.60 93.40 voice 50.00 %o

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu®edq”



Score (in %)

Introductiond EXiStant & 1dées- biscussion

R®Esul tats de |

B Réimplémentatiomt récupération des algorithmes existant

0.8}

0.73

0.64 I

0.72 0.72

0.63 I I

0.62

Precision

Yann Bayle

B BDD 200 morceaux opeisource et annotés par la communauté

1.0

[ Random.csv
[ Ghosal'.csv
SVMBFF.csv

B Stat

ANOVA

Shapiro (résidus suivent une
loi normale)

Recall F-Measure

Test posthoc HSD déelukey

Lol nf or mati que

appl i qu®Rédqa-



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Probleme 1

B Comment augmenter la base de données musicale ?

B Bases actuelles pas représentative

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu®&edd-



Yann Bayle

Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

« Data augmentation »

L O I

nNf or mat

J. Schllter and T. Grill,
AEXpl datai ng
augmentation for improved
singing voice detection with
neur al n e tSMIR,r k
2015.

gue appliqu®Bedq”



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Article publié

Y. Bayle, P. Hanna, M. Robiéassification a grande échelle de
morceaux de musique en fonction de la présence de
chantéinJ our n®es d &l n 2046, violdlipp. H4H5E.

84

— Bayle et al. (2016)
82| \ — Ghosal et al. (2013)
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Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Probleme 1 bis

B Comment diversifier la base de données musicale
et
avoir la base de verité correspondante ?

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu®ed4-



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Morceaux

Reproductibilité (tendre vers  Reéplicabilité )

B ISRC (ex:GBAAMO020111p
B International StandarBecordingCode
BLOI SBN de | a musi que

1A

B Plusieurs millions de titres référenceés par un ISRC
B Détails des resultats pour chague morceau !

Yann Bayle LAl nformatique appl i qu®édq”



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Base de vérité

m musixmatch BB

B Paroles

B ~30 millions de titres références

B +14 millions de paroles de chansons (58 langues)
B Plusieurs millions de titres référenceés par un ISRC
B Exemple Jo&atrianid Super Colossad Crowd chant

Yann Bayle LAl nformatique appl i qu®Bédq”



Yann Bayle

Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Base de données musicale

ISRC humber

3000

2500 +

2000 +

1500 +

1000 +

500 +

B 41491 morceaux utilisés ici
B 153747 en cours de calcul

—

C‘ I
1940

1950 1960 1970 1980 1990 2000

Registration years

Lol nf or mati que

2010

appl i qu®éda-



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Base de données musicale

9000

7500

6000

44500

43000

411500

Yann Bayle

Lol nf or mati que

appl i qu@®éda-



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Probleme 2

BQuell es bases doapprenti ssac
BMJus qu o0~ -fgdscrossevaidationl

BMai s contraintes pour | Oout i |
B Temps de calcul SVM
B Besoin de base de vérité locale seulement disponible pour
guelques centaines de chansons

B Base de train 200 morceaux
B Base de test 41491 morceaux

Yann Bayle LOI nf ormati que appl i guZed4”



Introduction & Existantd |J@€S - Discussion

Résultats globaux base equilibrée

1.0
[ Random
. SVMBFF
B Ghosal'
0.8} _ 0.75 0.74 0.74 e VOMM
Bl Bayle

Score (in %)

Precision Recall F-Measure

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu®Redq”



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Probleme 3

m musixmatch Répartition des morceaux

10-15 %

PANDORA
il

SOUNDCLOUD

lost.fm

@SpOtify() = Contenant du chant = Instrumentaux

= = -DEEZER B 41491 morceaux utilisés
B 4456Instru

%) simbals B 37035 Song

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu&edd”



Introduction & Existantd |J@€S - Discussion

Résultats globaux base reelle

1.0

0.87 0.88

0.85 0.84
0.81 80 %83

Random
SVMBFF
Ghosal'
VQMM
Bayle

Score (in %)

Precision Recall F-Measure

Yann Bayle Lol nformati que appl i qu®Redd”



Introduction  Existantd |€€$S - Discussion

Résultats base reelle pour Chansons

APrécisionrecall des algo existants (cf figure 1 python)

Yann Bayle Lol nformati que appl i quedq”



